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𝑣𝑖

𝛾
𝜆0(𝑡)

𝑔0 = log(𝜆0(𝑡))

𝜆𝑖 = 𝜆(𝑡, 𝑣𝑖) = 𝜆0(𝑡)exp⁡(𝑣𝑖
′ 𝛾)

𝜆𝑖(𝑡) = exp(𝜂𝑖(𝑡)), 𝑖 = 1,2,⋯ , 𝑛

𝜂𝑖(𝑡) = 𝑣𝑖
′𝛶 + 𝑔𝑜(𝑡) +∑𝑓𝑗(𝑥𝑖𝑗)

𝐽

𝑗=1

+ 𝑓𝑠𝑝𝑎𝑡(𝑠𝑖) + 𝑏𝑔𝑖 

𝜂𝑖(𝑡) 𝑓𝑗(𝑥𝑖𝑗)

𝑥𝑗 𝑓𝑠𝑝𝑎𝑡(𝑠)

𝛾 𝑏𝑔,⁡⁡⁡⁡⁡𝑔 ∈ {1,⋯ , 𝐺}



𝜂𝑖(𝑡)
𝜼 = (𝜂1, 𝜂2, ⋯ , 𝜂𝑛)′

𝒈𝒍 = (𝑔𝑙(𝑡1),⋯ , (𝑔𝑙(𝑡𝑛))
′

𝑔𝑙(𝑡) 𝒇𝒋 =

(𝑓𝑗(𝑥1𝑗),⋯𝑓𝑗(𝑥𝑛𝑗))′,⁡

𝑓𝑗(𝑥𝑗)

𝒇𝒔𝒑𝒂𝒕 = (𝑓𝑠𝑝𝑎𝑡(𝑠1),⋯ , 𝑓𝑠𝑝𝑎𝑡(𝑠𝑛)⁡)
′
,

𝒃 = (𝑏𝑔1,⋯ 𝑏𝑔𝑛)
′

𝜼 = 𝑽𝝀 + 𝒁𝟏𝑩𝟏 +⁡⋯𝒁𝒑𝑩𝒑

𝜗 = (𝝀′, 𝑩𝟏
′,⋯ , 𝑩𝒑

′)

𝐿𝑖(𝜗) = 𝑒𝑥𝑝(−∫ 𝝀(𝒕)𝒅𝒕

𝑇𝑗

0

)(1 − 𝑒𝑥𝑝(− ∫ 𝝀(𝒕)𝒅𝒕

𝑇𝑢

𝑇𝑙

))

𝑔𝑜(𝑡) 𝑓𝑗(𝑥𝑖𝑗)

𝑓
𝑓(𝑧) =

∑ 𝛼𝑡𝛽𝑡(𝑧)
𝑚
𝑡=1 𝛽𝑡(𝑧)

𝛼𝑡

𝛼2 = 2𝛼𝑗−1 − 𝛼𝑗−2 + 𝜖1 

𝜖1~𝑁(0, 𝜏
2) 𝜏2

𝜏2~𝐼𝐺(𝝐, 𝝐),⁡
𝝐

𝑏𝑔𝑖
𝑏𝑖𝑗~𝑁(0, 𝜏𝑏

2),where⁡𝜏𝑏
2

𝑓𝑠𝑝𝑎𝑡(𝑠)

 

[𝒇𝒔𝒑𝒂𝒕(𝒔)|𝒇𝒔𝒑𝒂𝒕(𝒕); 𝒕 ≠ 𝒔, 𝝉𝟐]~𝑵(∑
𝒇𝒔𝒑𝒂𝒕(𝒕)

𝑵𝒔
𝒕∈𝝏𝒔

,
𝝉𝟐

𝑵𝒔
) 

𝑵𝒔 𝒕 ∈ 𝝏𝒔

𝑓𝑠𝑝𝑎𝑡(𝑠) 𝑓𝑠𝑝𝑎𝑡(𝑡)

𝜏2

𝜏2~𝐼𝐺(𝒂, 𝒃).⁡
over-fitting

http://en.wikipedia.org/wiki/Overfitting




Model 1:  𝜂1 = 𝑓(𝑏𝑎𝑠𝑒𝑙𝑖𝑛𝑒) 

Model 2:  𝜂2 = 𝑓(𝑏𝑎𝑠𝑒𝑙𝑖𝑛𝑒) + 𝑡𝑟𝑒𝑛𝑑 

Model 3:  𝜂3 = 𝑓(𝑏𝑎𝑠𝑒𝑙𝑖𝑛𝑒) + 𝑡𝑟𝑒𝑛𝑑 + 𝑓𝑖𝑥𝑒𝑑⁡(𝑐𝑎𝑡) + 𝑓𝑖𝑥𝑒𝑑(𝑅𝑒𝑔𝑖𝑜𝑛) 

Model 4a:   𝜂4 = 𝑓(𝑏𝑎𝑠𝑒𝑙𝑖𝑛𝑒) + 𝑡𝑟𝑒𝑛𝑑 + 𝑓𝑖𝑥𝑒𝑑 + 𝑛𝑜𝑛𝑙𝑖𝑛𝑒𝑎𝑟 + 𝑟𝑎𝑛𝑑𝑜𝑚⁡(𝑅𝑒𝑔𝑖𝑜𝑛) 

Model 4b:   𝜂4 = 𝑓(𝑏𝑎𝑠𝑒𝑙𝑖𝑛𝑒) + 𝑡𝑟𝑒𝑛𝑑 + 𝑓𝑖𝑥𝑒𝑑 + 𝑛𝑜𝑛𝑙𝑖𝑛𝑒𝑎𝑟 + 𝑠𝑝𝑎𝑡𝑖𝑎𝑙(𝑅𝑒𝑔𝑖𝑜𝑛) 

Model 5:  𝜂5 = 𝑓(𝑏𝑎𝑠𝑒𝑙𝑖𝑛𝑒) + 𝑡𝑟𝑒𝑛𝑑 + 𝑓𝑖𝑥𝑒𝑑 + 𝑛𝑜𝑛𝑙𝑖𝑛𝑒𝑎𝑟 + 𝑟𝑎𝑛𝑑𝑜𝑚(𝑅𝑒𝑔) + 𝑠𝑝𝑎𝑡𝑖𝑎𝑙(𝑅𝑒𝑔𝑖𝑜𝑛) 

𝒈𝟎(𝒕) 𝒕 𝑽𝒋

 



 

 



 

 



 

 



http://www.stat.uni-muenchen.de/~bayesx

http://www.stat.uni-muenchen.de/~bayesx




http://paa2005.princeton.edu/papers/50251

http://paa2005.princeton.edu/papers/50251

